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Abstrak: Penetapan atau pemilihan dosen pemblimbling skripsi di 

Program Studi Informatika Universitas BLaturaja bliasanya dilakukan 

atas usulan dari mahasiswa. Pemilihan terseblut umumnya 

dilakukan secara manual dan b lelum dilakukan dengan sistem yang 

terkomputerisasi. Selain itu, penetapan dosen pemblimb ling skripsi 

terkadang mengesampingkan jumlah blimb lingan yang 

mengakiblatkan kurang seimb langnya jumlah blimb lingan dari setiap 

dosen dan terkadang tidak sesuai dengan kompetensi dosen. 

Melihat kondisi terseblut, maka diperlukan sebluah yang dapat 

mendukung dalam pengamblilan keputusan untuk pemilihan dosen 

pemb limbling skripsi. Penelitian ini blertujuan menerapkan 

komblinasi metode SAW dengan TOPSIS dalam pemilihan Dosen 

Pemb limb ling Skripsi. Metode SAW digunakan terleblih dahulu 

untuk menghitung nilai pemb loblotan pada setiap kriteria di tiap 

altenatif dan metode TOPSIS seblagai tahapan proses akhir untuk 

melakukan proses perangkingan terhadap alternatif. Dari hasil 

perhitungan dengan menerapkan komb linasi metode SAW dan 

TOPSIS  didapatkan 3 nilai tertinggi seblesar 0,7338, 0.5805, dan 

0.5302 pada Alternatif 5, 6, dan 3. B Lerdasarkan hasil perhitungan 

dapat disimpulkan b lahwa penerapan komblinasi metode SAW dan 

TOPSIS dapat diimplementasikan ke dalam sistem pemilihan dosen 

pemb limbling skripsi. 

 

Abstract: The determination or selection of thesis supervisors in the 

Informatics Study Program, BLaturaja University is usually done on the 

proposal of students. The election is generally done manually and has not 

b leen done with a computerized system. In addition, the determination of 

thesis supervisors sometimes overrides the amount of guidance which 

results in an unblalanced amount of guidance from each lecturer and 

sometimes not in accordance with the competence of the lecturer. Seeing 

these conditions, it is necessary to have someone who can support 

decision-making for the selection of thesis supervisors. This study aims to 

apply a comblination of the SAW method with the TOPSIS in the selection 

of Thesis Supervisors. The SAW method is used first to calculate the 

weighting value of each criterion in each alternative and TOPSIS method 

as the final process stage to carry out the ranking process against 

alternatives. From the results of the calculation bly applying a comb lination 

of the SAW and TOPSIS methods, the 3 highest values were obltained of 

0.7338, 0.5805, and 0.5302 in Alternatives 5, 6, and 3. BLased on the results 

of the calculation, it can ble concluded that the application of the 

comb lination SAW and TOPSIS methods can ble implemented into the thesis 

supervisor selection system. 
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PENDAHULUAN 

Pendidikan jenjang Strata 1 ditempuh oleh mahasiswa selama leblih kurang 8 semester. 

Penyelesaian pendidikan terseblut di ahkiri dengan menempuh mata kuliah Skripsi, sebluah mata 

kuliah dengan mengamblil topik tertentu untuk di teliti yang diblimbling oleh satu atau leblih dosen. 

Penetapan atau pemilihan dosen pemblimbling skripsi di Program Stu ldi Informatika U Lniversitas 

BLLatulraja blliasanya dilakulkan atas ulsullan dari mlahasiswa. Pemlilihan tersebllult u lmlulmlnya dilaku lkan 

secara mlanulal dan bllelulml dilakulkan dengan sisteml yang terkomlpulterisasi. Selain itul, penetapan 

dosen pemlbllimlblling skripsi terkadang m lengesamlpingkan julmllah bllimlbllingan yang mlengakib llatkan 

kulrang seimlbllangnya julmllah bllimlbllingan dari setiap dosen dan terkadang tidak sesulai dengan 

kom lpetensi dosen. M Lelihat kondisi tersebllult, mlaka diperlulkan sebllulah sistem l yang dapat mlendulkulng 

dalaml pengamlbllilan kepultulsan ulntulk pem lilihan dosen pemlbllimlblling skripsi.  

Sisteml pendulkulng kepultulsan adalah sulatul sisteml informlasi yang spesifik yang dituljulkan 

ulntulk mlemlbllantul mlanajemlen dalaml m lengamlbllil kepultulsan yang bllerkaitan dengan persoalan yang 

bllersifat semli terstrulktu lr secara efektif dan efisien, serta tidak mlenggantikan fulngsi pengamlbllil 

kepultulsan dalaml mlemlbllulat kepultulsan (Dwiki Pultri & Fahlevi, 2021)(Kulswanto, Wullandari, et al., 

2023). Sisteml pendulku lng kepultulsan mlerulpakan sisteml informlasi spe lsifik yang dituljulkan ulntulk 

mle lmle lcahkan mlasalah te lrte lntul yang haruls dipe lcahkan (Nafisa e lt al., 2022)(Kulswanto, 2023)(Prase ltyo 

e lt al., 2022).  

Dalaml pe lne llitian ini mle lne lrapkan komlbllinasi m le ltode l Sim lplel Additivel Welighting (SAW) de lngan 

Telchniqu lel for Ordelr Prelfelrelncel blly Sim lilarity to Idelal Solultion (TOPSIS) dalaml pe lmlilihan Dose ln 

Pe lmlbllimlblling Skripsi. M Le ltode l SAW dilakulkan de lngan cara mle lnorm lalisasi mlatriks ke l sulatul skala yang 

dapat di pe lrtimlbllangkan de lngan data-data yang suldah di kulm lpullkan lalul dibllulatkan krite lria pe lnilaian 

blle lrdasarkan data-data telrse lbllult (Dwiki Pultri & Fahle lvi, 2021)(Kulswanto, Kodri, e lt al., 2023)(Rasadi e lt 

al., 2021)(Sihomlblling e lt al., 2021). MLeltode l SAW se lring julga dike lnal istilah mle ltode l pe lnju lmllahan 

te lrbllobllot mle lrulpakan mle ltode l yang mle lmliliki konse lp dasar yaitul nilai te lrnormlalisasi krite lria ulntu lk 

alte lrnatif haruls dikalikan de lngan bllobllot krite lria(Ramladhan & Nizaml, 2021)(Sihomlblling e lt al., 

2021)(Ibllrahim l & Sulrya, 2019a)(Rasadi elt al., 2021)(Ce lsar e lt al., 2024). MLeltode l ini mle lrulpakan sulatu l 

mle ltode l yang digulnakan ulntulk mle lncari alte lrnatif optimlal dari se ljulmllah alte lrnatif delngan krite lria 

te lrte lntul(Wiyono & Latipah, 2017)(Kulswanto e lt al., 2024). MLeltode l TOPSIS mle lmliliki konse lp bllahwa 

alte lrnatif te lrbllaik tidak hanya mle lmliliki jarak te lrpe lnde lk de lngan solulsi ide la positif te ltapi julga jarak 

te lrpanjang dari solu lsi ide la ne lgatif (Aldisa, 2023)(Frie lyadie l e lt al., 2020)(Seltiawan & Indrawan, 

2023)(Seltiawan & Indrawan, 2023)(Wiranatha e lt al., 2022)(Sismladi, 2021). 

Siste lml pe lndu lkulng ke lpultulsan dalaml pe lmlilihan dose ln pe lmlbllimlblling skripsi pe lrnah dilakulkan 

ole lh Rina (Rina e lt al., 2021). Pelne llitian ini mle lnggulnakan mle ltode l komlbllinasi AHP dan WP de lngan 

mle lnggulnakan e lmlpat krite lria yaitul komlpe lte lnsi, jabllatan, statuls dan pe lndidikan. Hasil dari pe lne llitian 

ini blle lrulpa se lbllulah siste lml blle lrbllasis de lsktop yang dike lmlbllangkan mle lnggulnaka Ne latBLLelans. Oultpult 

siste lml mle lnamlpilkan ulrultan alte lrnatif dose ln pe lmlbllimlblling se lbl lagai re lkomle lndasi dose ln pe lm lbllimlblling I 

dan pe lmlbllimlblling II. 

Komlbllinasi mle ltode l dalaml siste lml pe lndulkulng ke lpultulsan se lblle llulmlnya julga pe lrnah dilakulkan 

Iswanto (Iswanto e lt al., 2021) ulntulk re lkomle lndasi pe lmlinatan pe lse lrta didik bllarul pada kulrikullulml K-13. 

Komlbllinasi mle ltode l mle lnggulnakan profile l mlatching dan SAW. Hasil akhir mle lnu lnjulkkan bllahwa 

pe lne lrapan dari siste lml pe lndulkulng ke lpultulsan dapat mle lmlb llantul dalam l ke lgiatan PPDBLL delngan tingkat 

akulrasi se lblle lsar 79,2%. Dalaml prose ls pe lne lntulan mlinat bllagi pe lse lrta didik se lndiri, mle ltode l kom lbllinasi 

ini m le lnjadi mle ltode l yang paling domlinan de lngan blle lsar pre lse lntase l 78%.  

Pe lne lrapan komlbllinasi mle ltode l ju lga dilaku lkan ole lh U Ltamli (U Ltamli e lt al., 2023). Pe lne llitian yang 

dilakulkan yaitul de lngan mle lnggabllu lngkan rulmluls dan langkah dari mle ltode l profile l mlatching dan fulzzy 

SAW dapat digulnakan ulntulk mle lndulkulng dalaml pe lngamlbl lilan ke lpultulsan pe lmlilihan M Ladrasah 

Iblltidaiyah te lrbllaik. 

BLLelrdasarkan pe lne llitian te lrdahullul dapat dikatakan bllahwa siste lm l pe lndulkulng ke lpultulsan 

dibllanguln tidak m le lnggantikan pe lran pe lngamlbllil ke lpultulsan, te ltapi hanya ulntulk mle lmlbllantu l 

mle lmlb lle lrikan re lkomle lndasi pilihan dalaml pe lngamlbllilan ke lpultulsan yang e lfe lktif dan e lfisie ln. Adapu ln 
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tuljulan dari pe lne llitian ini adalah ulntulk mle lmlbllanguln se lbllulah siste lml pe lndulkulng ke lpultulsan dalaml 

pe lmlilihan dose ln pe lmlbl limlblling skripsi de lngan mle lne lrapkan komlbl linasi mle ltode l Sim lplel Additive l 

Welighting (SAW) dan Telchniqulel for Ordelr Prelfelrelncel blly Sim lilarity to Idelal Solultion (TOPSIS) dalaml 

pe lmlilihan Dose ln Pe lm lb llimlblling Skripsi de lngan krite lria pe lndidikan, je lnjang akade lmlik, bllidang ilmlul, 

dan julmllah b llim lbllingan. Siste lml pe lndulku lng Ke lpu ltulsan yang dibllanguln diharapkan dapat mle lmlb llantu l 

programl stuldi dalaml mle llakulkan pe lmlilihan dose ln pe lmlbllimlblling se lhingga prose ls pe lmlilihan dapat 

dilakulkan de lngan m luldah dan ce lpat se lsulai de lngan krite lria yang dite lntulkan.  

 

METODE  

Pe lne llitian ini mle lnggulnakan komlb llinasi m le ltode l SAW dan TOPSIS de lngan blle lblle lrapa tahapan 

yang dilakulkan yaitul:   

 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gamlbllar 1. Tahapan Pe lne llitian 

 

 

 

 

 

 

 

Penentuan Kriteria 

Pemberian Nilai Bobot Kriteria 

Pemberian Nilai Rating 

Normalisasi Matriks 

Menentukan matriks 

keputusan ternomalisasi 

Menghitung normalisasi 

berbobot 

Menentukan matriks 

solusi ideal + / - 

Menghitung jarak 

alternatif + / - 

Menghitung nilai 

preferensi 
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1. Pe lne lntulan krite lria pe lnilaian 

M Lelne lntu lkan krite lria yang akan dijadikan aculan pe lnilaian se ltiap alte lrnatif dalaml pe lngamlbllilan 

ke lpultulsan. Krite lria dalaml pe lmlilihan dose ln pe lmlbllimlblling skripsi dipe lrole lh dari hasil obllse lrvasi dan 

wawancara blle lrsamla Ke ltula Programl Stuldi. Krite lria te lrse lbllult dapat dilihat pada tab lle ll-tablle ll blle lrikult:  

Tablle ll 1. Krite lria 

Kode Kriteria Sub Kriteria 

C1 Pe lndidikan 
S2 

S3 

C2 Je lnjang Akade lm lik 

Asiste ln Ahli 

Le lktor 

Le lktor Ke lpala 

Gulrul BLLelsar / Profe lsor 

C3 BLLidang Ilmlul 

Comlpulte lr Vision 

Comlpultational Scie lnce l 

Artificial Inte lle lge lnt 

Data M Lining 

De lcision Sulpport Syste lml 

C4 Julmllah BLLimlbllingan 

16 – 20  

11 – 15  

6 – 10  

0 – 5 

 

2. M Lelmlblle lrikan nilai b llobllot  

Se lte llah dite lntulkan krite lria ulntulk prose ls pe lnilaian, se llanjultnya pe lmlblle lrian bllobllot nilai krite lria. 

Pe lmlbllobllotan diawali de lngan mle lne lntulkan je lnis krite lria apakah blle lne lfit ataul cost dan pe lne lntulan nilai 

bllobllot krite lria. Pe lne lntulan te lrse lbllult dapat dilihat pada tablle ll 2 blle lrikult: 

 

Tablle ll 2. BLLobllot Krite lria 

Kode Kriteria Jenis Bobot 

C1 Pe lndidikan BLLelne lfit 25 

C2 Je lnjang Akade lm lik BLLelne lfit   25 

C3 BLLidang Ilmlul BLLelne lfit 30 

C4 Julmllah BLLimlbllingan BLLelne lfit 20 

 

 

Se lte llah pe lmlbllobl lotan pada se ltiap krite lria, sellanju ltnya pelmlbllobllotan pe lr sulbll krite lria, tablle ll 3 

blle lrikult adalah pe lmlbllobl lotan ulntulk sulbll krite lria pe lndidikan. 

Tablle ll 3. BLLobllot Pe lndidikan 

No Sub  Kriteria Bobot 

1 S2 3 

2 S3 4 

 

 

Tablle ll 4 blle lrikult adalah pe lmlbllobllotan ulntulk sulbll krite lria dari je lnjang akade lmlik. 

Tablle ll 4. BLLobllot Je lnjang Akade lmlik 

No Sub  Kriteria Bobot 

1 Asiste ln Ahli 1 

2 Le lktor 2 

3 Le lktor Ke lpala 3 

4 Gulrul BLLelsar / Profe lsor 4 
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Tablle ll 5 blle lrikult adalah pe lmlbllobllotan ulntulk sulbll krite lria dari bllidang ilm lul. 

Tablle ll 5. BLLobllot B LLidang Ilmlul 

No Sub  Kriteria Bobot 

1 Sangat Se lsulai 4 

2 Se lsulai 3 

3 Culkulp Se lsulai 2 

4 Kulrang Se lsu lai 1 

 

Tablle ll 6 blle lrikult adalah pe lmlbllobllotan ulntulk sulbll krite lria dari julmllah bllim lbllingan. 

Tablle ll 6. BLLobllot Julmllah BLLimlbllingan 

No Sub  Kriteria Bobot 

1 16  –  20  4 

2 11  –  15  3 

3 6    –  10  2 

4 0    –  5  1 

 

3. M Lelmlblle lrikan nilai rating ke lcocokan 

Se llanjultnya adalah pe lmlblle lrian nilai rating ke lcocokan pada se ltiap alte lrnatif pada se ltiap krite lria, 

alte lrnatifnya adalah se lb llagai blle lrikult: 

Tablle ll 7. Alte lrnatif 

Alternative C1 C2 C3 C4 

A1 3 2 2 4 

A2 4 1 3 3 

A3 3 2 3 3 

A4 3 2 2 2 

A5 3 3 3 3 

A6 4 2 3 3 

A7 3 2 2 3 

A8 3 2 2 2 

A9 3 1 3 2 

 

4. Normlalisasi M Latriks 

M Lelmlbllulat mlatriks ke lpultulsan blle lrdasarkan krite lria, ke lmluldian m le llakulkan normlalisasi mlatriks 

blle lrdasarkan pe lrsamlaan yang dise lsulaikan de lngan je lnis atribllult (atribllult bllelnelfit ataulpuln cost) se lhingga 

dipe lrole lh mlatriks te lrnormlalisasi R(Firgiawan e lt al., 2020)(Kulswanto e lt al., 2024). 

𝑟𝑖𝑗 = {

𝑋𝑖𝑗

𝑀𝑎𝑥 𝑋𝑖𝑗
 𝑗𝑖𝑘𝑎 𝑗 𝑎𝑑𝑎𝑙𝑎ℎ 𝑎𝑡𝑟𝑖𝑏𝑢𝑡 𝑏𝑒𝑛𝑒𝑓𝑖𝑡

𝑀𝑖𝑛𝑋𝑖𝑗

𝑋𝑖𝑗
 𝑗𝑖𝑘𝑎 𝑗 𝑎𝑑𝑎𝑙𝑎ℎ 𝑎𝑡𝑟𝑖𝑏𝑢𝑡 𝑐𝑜𝑠𝑡      

      (1) 

5. M Lelne lntu lkan mlatriks ke lpultulsan te lrnomlalisasi, de lngan rulmluls se lbllagai blle lrikult (Sulkamlto e lt al., 

2023):   

𝑟𝑖𝑗 =
𝑥𝑖𝑗

√∑ 𝑥𝑖𝑗
2𝑚

𝑖=1

          (2) 

6. M Lelnghitulng normlalisasi te lrbllobllot (Hadikulrniawati e lt al., 2021) 

𝑦𝑖𝑗 = 𝑤𝑖𝑟𝑖𝑗            (3) 

7. M Lelntulkan mlatriks solulsi ide lal positif dan ne lgaif (Se ltiawan & Indrawan, 2023)  

A+ = (y1+, y2+, y3+, . . . , yn+)       (4) 

M Lax y+ jika b lle lne lfit, M Lin y+ jika Cost 

A- = (y1-, y2-, y3-, . . . , yn-)       (5) 

M Lax y- jika b lle lne lfit, M Lin y- jika Cost 
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8. M Lelne lntu lkan jarak antara nilai se ltiap alte lrnatif de lngan mlatriks solulsi ide lal positif dan mlatrik 

ide lal ne lgative l (Priyandini Pramlithasari e lt al., 2024). 

Jarak antara alte lrnatif Ai delngan solulsi ide lal positif dirulmlulskan se lb llagai: 

Di+ = √∑ (𝑦1+ − 𝑦𝑖𝑗)
2𝑛

𝑗=1          (6) 

Jarak antara alte lrnatif Ai delngan solulsi ide lal ne lgatif dirulmlulskan se lbl lagai: 

Di- = √∑ (𝑦𝑖𝑗 − 𝑦1−)2𝑛
𝑗=1          (7) 

9. M Lelne lntu lkan nilai pre lfe lre lnsi ulntulk se ltiap alte lrnatif 

Ke lde lkatan se ltiap alte lrnatif te lrhadap solulsi ide lal dihitulng blle lrdasarkan rulmluls: 

Vi = 
𝐷𝑖

−

𝐷1
−+ 𝐷𝑖

+           (8) 

 

 

HASIL DAN PEMBAHASAN 

Hasil dari pe lne llitian ini adalah blle lrulpa siste lml pe lndulku lng ke lpultulsan pe lmlilihan dose ln 

pe lmlbllimlblling skripsi, dimlana krite lria dan alte lrnatif dipe lrole lh dari hasil ob llse lrvasi dan wawancara 

blle lrsamla Ke ltula Programl Stuldi. BLLelrikult hasil analisis data mle lnggulnakan komlbllinasi mle ltode l SAW dan 

TOPSIS:  

1. Krite lria pe lnilaian dalaml pe lngamlbllilan ke lpultulsan, se lpe lrti pada tablle ll 1. 

2. Nilai bllobl lot dari mlasing-mlasing krite lria, se lpe lrti pada tablle ll 2.  

3. Nilai rating ke lcocokan se ltiap alte lrnatif pada se ltiap krite lria, se lpe lrti pada tablle ll 7.  

4. Se lte llah nilai rating dite lntulkan, blle lrikultnya dibllulat mlatriks ke lpultulsan blle lrdasarkan krite lria se lsulai 

de lngan tablle ll  7 diatas, yaitul:  

 

Xij = 

[
 
 
 
 
 
 
 
 
3 2
4 1
3 2

2 4
3 3
3 3

3 2
3 3
4 2

2 2
3 3
3 3

3 2
3 2
3 1

2 3
2 2
3 2]

 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

Ke lmlu ldian mle llakulkan normlalisasi mlatriks blle lrdasarkan pe lrsamlaan yang dise lsulaikan de lngan 

je lnis krite lria, apakah te lrmlasulk dalaml krite lria bllelnelfit ataul krite lria cost. Jika je lnis krite lria adalah bllelnelfit, 

mlaka prose ls normlalisasi dilakulkan de lngan cara mle lmlbllagi nilai atribllult de lngan nilai te lrblle lsar dari 

se lmlula atribllult pada krite lra. Namluln, jika je lnis krite lria adalah cost, mlaka prose ls normlalisasi dilakulkan 

de lngan cara mle lmlbllagi nilai te lrke lcil dari se lmlu la atribllult pada krite lria delngan nilai atribllult. BLLelrikult hasil 

pe lrhitulngan blle lrdasarkan krite lria bllelnelfit dan cost yang te llah dite lntulkan se lblle llulmlnya: 

C1: Pe lndidikan (BLLelne lfit) 

 r11 = 
3

4
= 0.75 

 r12 = 
4

4
= 1.00 

 r13 = 
3

4
= 0.75 

 r14 = 
3

4
= 0.75 

 r15 = 
3

4
= 0.75 

 r16 = 
4

4
= 1.00 

 r17 = 
3

4
= 0.75 

 r18 = 
3

4
= 0.75 

 r19 = 
3

4
= 0.75 
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C2: Jelnjang Akade lmlik (B LLelne lfit) 

 r21 = 
2

3
= 0.67 

 r22 = 
1

3
= 0.33 

 r23 = 
2

3
= 0.67 

 r24 = 
2

3
= 0.67 

 r25 = 
3

3
= 1.00 

 r26 = 
2

3
= 0.67 

 r27 = 
2

3
= 0.67 

 r28 = 
2

3
= 0.67 

 r29 = 
1

3
= 0.33 

C3: BLLidang Ilmlul (BLLe lne lfit) 

 r31 = 
2

3
= 0.67 

 r32 = 
3

3
= 1.00 

 r33 = 
3

3
= 1.00 

 r34 = 
2

3
= 0.67 

 r35 = 
3

3
= 1.00 

 r36 = 
3

3
= 1.00 

 r37 = 
2

3
= 0.67 

 r38 = 
2

3
= 0.67 

 r39 = 
3

3
= 1.00 

C4: Julmllah BLLimlbllingan (BLLelne lfit) 

 r41 = 
4

4
= 1.00 

 r42 = 
3

4
= 0.75 

 r43 = 
3

4
= 0.75 

 r44 = 
2

4
= 0.50 

 r45 = 
3

4
= 0.75 

 r46 = 
3

4
= 0.75 

 r47 = 
3

4
= 0.75 

 r48 = 
2

4
= 0.50 

 r49 = 
2

4
= 0.50 

 

BLLelrikult mlatriks hasil normlalisasi  

Xij = 

[
 
 
 
 
 
 
 
 
0.75 0.67
1.00 0.33
0.75 0.67

0.67 1.00
1.00 0.75
1.00 0.75

0.75 0.67
0.75 1.00
1.00 0.67

0.67 0.50
1.00 0.75
1.00 0.75

0.75 0.67
0.75 0.67
0.75 0.33

0.67 0.75
0.67 0.50
1.00 0.50]

 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

5. BLLelrikultnya adalah mle lnghitulng mlatriks ke lpultu lsan te lrnomlalisasi mle lnggulnakan rulm luls (2), 

de lngan contoh pe lrhitulngannya se lbllagai blle lrikult:  

r11 = 
0.75

√0.752+1.002+0.752+0.752+0.752+1.002+0.752+0.752+0.752
 = 0.3078 

r12 = 
1.00

√0.752+1.002+0.752+0.752+0.752+1.002+0.752+0.752+0.752
 = 0.4104 
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r13 = 
0.75

√0.752+1.002+0.752+0.752+0.752+1.002+0.752+0.752+0.752
 = 0.3078 

 

Diatas contoh pe lrhitulngan mlatriks ke lpultulsan te lrnomlalisasi pada C1 (Krite lria 1), ulntu lk 

pe lrhitulngan pada krite lria 2 (C2), krite lria 3 (C3), krite lria 4 (C4) dilakulkan de lngan prose ls pe lrhitulngan 

yang samla de lngan mle lnggulnakan rulmluls (2).  

Adapuln hasil normlalisasi dari pe lrhitulngan yang te llah dilakulkan diatas adalah se lbllagai blle lrikult: 

Tablle ll 8. Hasil Normlalisasi TOPSIS 

Alternative C1 C2 C3 C4 

A1 0.3078 0.3381 0.2561 0.4682 

A2 0.4104 0.1690 0.3841 0.3511 

A3 0.3078 0.3381 0.3841 0.3511 

A4 0.3078 0.3381 0.2561 0.2341 

A5 0.3078 0.5071 0.3841 0.3511 

A6 0.4104 0.3381 0.3841 0.3511 

A7 0.3078 0.3381 0.2561 0.3511 

A8 0.3078 0.3381 0.2561 0.2341 

A9 0.3078 0.1690 0.3841 0.2341 

 

6. M Lelnghitulng normlalisasi blle lrbllobllot 

Se lte llah didapatkan hasil pe lrhitulngan normlalisasi, blle lrikultnya m le lnghitulng normlalisasi 

blle lrbllobllot. BLLelsarnya nilai bllobllot adalah se lsulai de lngan ke lte lntu lan pada tablle ll 2 diatas. BLLelsar nilai bllobllot 

dikalikan de lngan nilai hasil normlalisasi dari se ltiap alte lrnative l. 

Tablle ll 9. BLLobllot Krite lria 

Kriteria C1 C2 C3 C4 

BLLobllot 0.25 0.25 0.30 0.20 

 

BLLelrikult contoh pe lrhitu lngan normlalisasi blle lrbllob llot:  

Y1,1 = 0.3078 * 0.25 = 0.0769 

Y2,1 = 0.3381 * 0.25 = 0.0845 

Y3,1 = 0.2561 * 0.30 = 0.0768 

Y4,1 = 0.4682 * 0.20 = 0.0936 

Diatas contoh pe lrhitulngan normlalisasi blle lrbllob llot dari Alte lrnative l 1 delngan nilai bllobllot krite lria 

yang te llah dite lntulkan, ulntulk pe lrhitulngan pada Alte lrnative l 2 samlpai 9 (A2-A9) dilakulkan de lngan 

prose ls pe lrhitulngan yang samla. 

BLLelrdasarkan pe lrhitulngan yang te llah dilakulkan mlaka didapatkan hasil pe lrkalian de lngan 

mlatriks blle lrbllobllot se lpe lrti pada tablle ll blle lrikult:  

Tablle ll 10. Hasil Normlalisasi BLLelrbllobllot 

Alternative C1 C2 C3 C4 

A1 0.0769 0.0845 0.0768 0.0936 

A2 0.1026 0.0423 0.1152 0.0702 

A3 0.0769 0.0845 0.1152 0.0702 

A4 0.0769 0.0845 0.0768 0.0468 

A5 0.0769 0.1268 0.1152 0.0702 

A6 0.1026 0.0845 0.1152 0.0702 

A7 0.0769 0.0845 0.0768 0.0702 

A8 0.0769 0.0845 0.0768 0.0468 

A9 0.0769 0.0423 0.1152 0.0468 

 

 

 



DECODE: Jurnal Pendidikan Teknologi Informasi, 4(3) (2024): 725-736 

Penerapan Kombinasi Metode Simple Additive Weighting dan Technique for Order Preference by Similarity to 

Ideal Solution dalam Pemilihan Dosen Pembimbing Skripsi 

 
733 

7. M Lelne lntu lkan mlatriks solu lsi ide lal positif dan solulsi ide lal ne lgatif. 

Se llanjultnya mle lne lntulkan mlatriks solu lsi ide lal positif (A+) dan solulsi ide lal ne lgatif (A-). Dimlana 

Vj+ (j = 1,2,3 …, n) adalah e lle lmle ln mlatriks solulsi ide lal positif yang blle lrnilai mlaximlu lml jika j mle lrulpakan 

atribllult ke lulntulngan (blle lne lfit) dan blle lrnilai mlinimlulml jika j mle lrulpakan atribllult blliaya (cost). BLLelrikult hasil 

pe lrhitulngan solulsi ide lal positif dan ne lgatif: 

Tablle ll 11. Solulsi Ide lal Positif (a+) 

Kriteria C1 (Benefit) C2 (Benefit) C3 (Benefit) C4 (Benefit) 

A+ 0.1026 0.1268 0.1152 0.0936 

 

Tablle ll 12. Solulsi Ide lal Ne lgatif (a-) 

Kriteria C1 (Benefit) C2 (Benefit) C3 (Benefit) C4 (Benefit) 

A- 0.0769 0.0423 0.0768 0.0468 

 

8. M Lelnghitulng jarak alte lrnatif dari solu lsi ide lal positif (Di+) dan jarak alte lrnatif dari solu lsi ide lal 

ne lgatif (Di-), de lngan contoh pe lrhitulngan se lbllagai blle lrikult:  

 

D1+  = √(0.1026 − 0.0769)2 + (0.1268 − 0.0845)2 + (0.1152 − 0.0768)2 + (0.0936 − 0.0936)2 

 = √0.0039 = 0.0626 

D1-  = √(0.0769 − 0.0769)2 + (0.0845 − 0.0423)2 + (0.0768 − 0.0768)2 + (0.0936 − 0.0468)2 

 = √0.0040 = 0.0631 

 

BLLelrdasarkan pe lrhitulngan yang te llah dilakulkan mlaka didapatkan hasil jarak alte lrnatif dari 

solulsi ide lal positif dan ne lgatif se lpe lrti pada tablle ll blle lrikult:  

Tablle ll 13. Jarak Alte lrnatif dari Solulsi Ide lal Positif 

Alternative Di+ 

A1 0.0626 

A2 0.0877 

A3 0.0547 

A4 0.0782 

A5 0.0347 

A6 0.0483 

A7 0.0668 

A8 0.0782 

A9 0.1000 

 

Tablle ll 14. Jarak Alte lrnatif dari Solulsi Ide lal ne lgatif 

Alternative Di- 

A1 0.0631 

A2 0.0518 

A3 0.0617 

A4 0.0423 

A5 0.0957 

A6 0.0668 

A7 0.0483 

A8 0.0423 

A9 0.0384 
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9. M Lelnghitulng nilai pre lfe lre lnsi ulntulk se ltiap alte lrnatif ulntulk mle lndapatkan nilai te lrbllaik. 

V1 = 
0.0631

0.0631+ 0.0626
 = 0.5019 

V2 = 
0.0518

0,0518 + 0.0877
 = 0.3712 

V3 = 
0.0617

0.0617 + 0.0547
 = 0.5302 

V4 = 
0.0423

0.0423 +0.0782 
 = 0.3509 

V5 = 
0.0957

0.0957 + 0.0347
 = 0.7338 

V6 = 
0.0668

0.0668 + 0.0483
 = 0.5805 

V7 = 
0.0483

0.0483 +0.0668 
 = 0.4195 

V8 = 
0.0423

0.0423 +0.0782 
 = 0.3509 

V9 = 
0.0384

0.0384 + 0.1000
 = 0.2776 

 

Dari hasil pe lrhitulngan nilai prelfe lre lnsi di atas, mlaka hasil akhir blle lrulpa pe lrangkingan dari 

alte lrnatif yang ditulnjulkkan pada tablle ll blle lrikult:  

Tablle ll 15. Hasil Akhir 

Alternative Nilai Ranking 

A1 0.5019 4 

A2 0.3712 6 

A3 0.5302 3 

A4 0.3509 7 

A5 0.7338 1 

A6 0.5805 2 

A7 0.4195 5 

A8 0.3509 8 

A9 0.2776 9 

 

BLLelrdasarkan pe lrhitulngan de lngan mle lne lrapkan komlbllinasi mle ltode l SAW dan TOPSIS pada 9 

alte lrnatif calon dose ln pe lmlbllimlblling skripsi dapat dilihat pada tablle ll 13 diatas. Dari 9 alte lrnatif calon, 

alte lrnatif 5 yang mle lndapatkan nilai te lrtinggi yaitul se lblle lsar 0.7338 selhingga dapat dire lkomle lndasikan 

se lbllagai dose ln pe lmlbl limlb lling skripsi. 

 

KESIMPULAN 

M Lellihat hasil pe lrhitulngan yang te llah dilakulkan, mlaka dapat disimlpullkan bllahwa pe lne lrapan 

kom lbllinasi mle ltode l SAW dan TOPSIS ulntu lk pe lmlilihan dose ln pe lmlbllimlbl ling skripsi didasarkan pada 4 

krite lria yaitul pe lndidikan, je lnjang akade lmlik, bllidang ilmlu l, dan julmllah bllimlb llingan. Hasil akhir dari 

pe lnilaian didapatkan 3 nilai te lrtinggi se lblle lsar 0,7338, 0.5805, dan 0.5302 pada Alte lrnatif 5, 6, 3. Dari 

hasil pe lrhitu lngan bllahwa kom lbllinasi mle ltode l SAW dan TOPSIS dapat diimlple lmle lntasikan ke l dalam l 

siste lml pe lmlilihan dose ln pe lmlbllimlblling skripsi. U Lntulk mle lndapatkan hasil yang le lbllih bllaik dan akulrat 

lagi, disarankan de lngan mle lnamlbllahkan krite lria-krite lria lain ataul mle lngkomlbllinasikan de lngan mle ltode l 

lain agar ke lpultulsan akhir mle lnjadi le lbllih mlaksimlal. 
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